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1. INTRODUCAO

Um dos atuais problemas do mundo em rede é a vasta
quantidade de informagdo disponivel e o pouco tempo que os
usudrios tém para consumi-la. A sumariza¢do de textos se faz
necesséria ao auxiliar o usudrio a compreender com mais
agilidade aquilo que ele deseja tomar conhecimento.

2. METODOLOGIA

Foi definido a utilizagdo de uma pipeline de processamento de
linguagem natural para a base do funcionamento do algoritmo,
sendo esta, uma sequéncia de tratativas sobre o texto de entrada
para que estes sejam passiveis de um processamento
normalizado, os artificios da pipeline sdo utilizados para
converter o texto em caixa baixa, tokenizagdo de palavras e
frases, remogdo de caracteres repetidos da linguagem (Stop
Words) e corregéo de escrita. Alternadamente, foi planejado que
a estrutura da aplicagdo seria orientada a microsservigos, assim
sendo, o cédigo foi modularizado para que fosse distinguivel o
microsservico de sumarizagéio e o microsservico de raspagem de
dados, assim sendo possivel a substituicdo simplificada, esta é
considerada uma boa pratica do desenvolvimento de software.
A extragdo dos dados é feita utilizando-se de bibliotecas de
raspagem de dados (Data Scraping), em especifico, a biblioteca
BeautifulSoup, para a devida extracdo do contelGdo web,
utilizando esta biblioteca é possivel fazer a extragdo da carga
textual de pdginas web, dados estes que serdo enviados para o
microsservico responsdvel pela sumarizagdo posteriormente.
Para o algoritmo da sumarizagdo, primeiramente é aplicado a
pipeline base de processamento de linguagem natural para
normalizar os dados de entrada, apds, baseando-se em
algoritmos de TextRank [1], é definido o modelo de valoragdo
utilizando um léxico e o conceito de BagOfWords [2], o léxico
acumula todas as palavras inclusas no corpo de texto, desta
forma, representando em um diciondrio a totalidade do conteddo
das sentengas envolvidas. Com base no léxico, é possivel criar
vetores bindrios das frases representando ou ndo a presenca de
palavras do léxico na mesma, basicamente, se uma palavra da
frase estd presente no diciondrio, esta é reposta pelo valor 1 no
vetor, se ndo, é reposta por 0, o processo é repetido para cada
palavra da frase, definindo o vetor bindrio que representa
aquela frase.

Consumindo os resultados dos vetores bindrios das frases, foi
implementado um cdlculo baseado no modelo de similaridade
com cosseno [3], onde, os vetores bindrios sdo comparados um a
um no plano vetorial, desta forma, dentre um intervalo de 0 <
cos(B) < 1, quanto mais préximo de 1 maior a semelhanga entre
vetores, o mesmo vale para a proximidade de O, indicando
oposi¢do. Os resultados das comparagdes sdo somados, e, ao
final, o vetor com maior score é ranqueado em primeiro, o
segundo com maior valor em segundo

Figura 01 — Modelo de similaridade com cosseno
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Fonte: Paiva,l. (2019)

Apés a construgdo do mecanismo sumarizador, foi acoplado uma
estrutura em ejs (Embedded Javascript), utilizada para criar uma
interface de visualizag@o onde um usudrio pode inserir uma URL,
selecionar o range da sumarizagdo, que filtra a quantidade de
sentengas retornadas pela resposta e um botdo para enviar a
requisigdo ao servidor.

3. RESULTADOS E DISCUSSOES

O produto deste trabalho foi uma ferramenta capaz de receber
texto proveniente de uma raspagem de dados na web, processa-
lo e retornar um sumdrio abrangendo o conteddo mais relevante
contido, que para melhor visualizagdo é exibido em uma interface
grafica, possibilitando testes do usudrio.

Figura 02 — Interface de interagéo
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4. ConclusGes

E possivel observar que a sumarizacdio de textos vem sendo de
profundo impacto quando se necessita analisar grandes
quantidades de dados, e existe uma crescente demanda por
solugdes dgeis para que a simples pesquisa de um usudrio sobre
uma informagdo tenha uma resposta mais rapida e Otil.
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